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RESUMEN:  

El propósito de éste documento consiste en desarrollar una aplicación del método 

de regresión lineal para el análisis de un fenómeno de la realidad colombiana 

utilizando para ello herramientas de análisis ofrecidas por diferentes software 

estadísticos y econométricos. Así, se pretende estimar un modelo que describa los 

posibles determinantes de la inversión extranjera en Colombia ilustrando a su vez 

las principales virtudes de las herramientas informáticas actuales.  
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extranjera en Colombia 

 

 

ABSTRACT:  

The purpose of this paper is to develop an application of linear regression method 

for analyzing a phenomenon of the Colombian reality using analysis tools offered 

by various statistical and econometric software. Thus, it is intended to estimate a 

model that describes the possible determinants of foreign investment in Colombia 

illustrating in turn the main virtues of the current informatics tools. 
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INTRODUCCIÓN 
 

La econometría y especialmente la estadística constituyen una parte fundamental 

del análisis de los diferentes fenómenos sociales que se presentan diariamente. 

Es así como la econometría toma gran variedad de esas herramientas estadísticas 

para evaluar modelos y metodologías que fundamenten y reafirmen la pertinencia 

de la teoría en la realidad. Dentro de sus principales desarrollos se halla el 

método de regresión lineal, el cual es una técnica que permite evaluar con 

precisión la existencia de relaciones entre ciertas variables, facilitando la 

conexión de los diferentes fenómenos sociales, económicos y políticos.  

Junto al desarrollo de la teoría se han producido cada vez más avances en 

materia de herramientas informáticas, surgiendo constantemente nuevos 

software que ofrecen una infinitud de facilidades para el manejo y análisis de la 

información. Dentro de los software econométricos y estadísticos más reconocidos 

a nivel mundial, destacan principalmente cuatro: Stata, R-Project, WinRATS y 

SPSS; cada uno de ellos con diferentes características y funcionalidades que se 

adecuan a las necesidades de los usuarios. 

En vista de las limitaciones que enfrentan los estudiantes de la Facultad de 

Ciencias Económicas en lo referente a la utilización de dichas herramientas 

informáticas para la aplicación de los conocimientos aprendidos, este documento 

pretende brindar al lector un acercamiento a las herramientas disponibles y su 

funcionamiento y el proceso a seguir en la aplicación del método de regresión 

lineal. 

En este orden de ideas, el documento se desarrolla de la siguiente manera: en 

primera instancia se realizará una breve descripción teórica del método de 

regresión lineal y sus supuestos para luego realizar una aplicación práctica sobre 

un modelo que ilustre los determinantes de la inversión extranjera en Colombia. 

Para la validación de los supuestos del modelo se trabajará con las mejores 

características y procesos de los software anteriormente mencionados, con el fin 

de tener una mayor perspectiva en cuanto a este tipo de herramientas. 

 

 

MÉTODO DE REGRESIÓN LINEAL 
 

La regresión lineal es un método de análisis estadístico ampliamente utilizado en 

los diferentes campos y disciplinas de las Ciencias Sociales y Naturales debido a 

las ventajas que ofrece en cuanto a la realización de análisis estructurales, 

predicciones de valores futuros y evaluación de políticas, entre otras.  



En términos más generales, un modelo de regresión se emplea para obtener una 

descripción y evaluación de la posible relación existente entre una variable 

llamada endógena (Y) y una o más variables llamadas exógenas (X); conocidas 

igualmente como variable dependiente e independiente respectivamente. Si tiene 

una sola variable exógena se denomina regresión simple y si tiene dos o más 

exógenas, regresión múltiple1          

                                   

Ecuación 1.  Regresión lineal múltiple 

Adicionalmente, es importante resaltar que el método de regresión lineal, como su 

nombre lo indica, hace referencia a la linealidad de los parámetros β2  más no 

necesariamente de las variables, las cuales pueden estar en cualquier forma 

lineal.  

De esta forma, el objetivo de un modelo de regresión es estimar la Función de 

Regresión Muestral que sea lo más parecida posible a la Función de Regresión 

Poblacional a partir de una muestra de datos, lo cual se logra por medio de la 

estimación de los parámetros β tal que se minimice la suma de los residuos al 

cuadrado. Estos parámetros estimados se conocen como los estimadores de 

Mínimos Cuadrados Ordinarios o MCO (Ordinary Less Squared), los cuales 

cumplen con las propiedades de ser lineales, son una combinación lineal de una 

variable aleatoria; insesgados, el valor esperado del estimador es igual al 

verdadero parámetro poblacional y de varianza mínima.  

En las diferentes áreas en donde se utiliza el método de regresión lineal, a los 

investigadores les interesa saber el tipo de relación que pueden encontrar entre 

diversas variables, razón por la cual vamos a centrar nuestra atención en el 

modelo de regresión múltiple, el cual se trabaja de forma matricial y está 

expresado por la siguiente ecuación, 

          

Ecuación 2. Regresión múltiple en forma matricial 

 

 n donde   representa el vector de la varia le endógena  tama o n       la matri  

de varia les e ógenas  tama o n k   β   el vector de los parámetros beta (tamaño 

k          el vector de los errores (tamaño n*1). 

 

                                                           
1
 Un modelo de regresión en su totalidad se considera aleatorio gracias al término de error (U). 

2
 Existen casos particulares donde la función no es lineal pero se puede linealizar por medio del 

logaritmo. 



 
 
 
 
 
  
  
  
 
   

 
 
 
 

             

 
 
 
 
 
           

           

 
 
 

   

 
   

       

 
   

 
 

 
    

 
 
 
 

  

 
 
 
 
 
  

  

  

 
   

 
 
 
 

          

 
 
 
 
 
 
   
   

   

 
    

 
 
 
 
 

 

Ecuación 3. Descomposición de la Ecuación 2 en matrices 

 n donde la columna de  ’s representa los términos independientes del modelo. 

De acuerdo a la condición establecida previamente, la ecuación que permite 

encontrar los parámetros    tal que se minimice la suma de residuos al cuadrado 

está definida por la expresión 

               

Ecuación 4. Estimador de Mínimos Cuadrados Ordinarios 

 

SUPUESTOS DEL MODELO DE REGRESIÓN 
 

Para construir, estimar y poder aplicar correctamente un modelo de regresión 

lineal es necesario que cumpla con una serie de supuestos, los cuales aparecen 

listados a continuación. 

1. El modelo debe ser lineal en los parámetros. 

 

2. El valor esperado del vector de residuos es un vector nulo, es decir que la 

media de los residuos es igual a cero.   

E(U) = 0 

 

3.  La varianza de los residuos debe ser constante a lo largo de la muestra. 

Este se conoce como el supuesto de HOMOSCEDASTICIDAD. 

 

Var (Ui) =   
         para todo i 

 

4. Debe existir independencia entre los residuos de un periodo con los de otro 

u otro periodos; esto equivale a decir que los residuos sean independientes 

o que su covarianza sea igual a cero. Este se conoce como el supuesto de 

NO AUTOCORRELACIÓN. 3 

 

Cov (UiUj  = 0               para todo i ≠ j 

                                                           
3
 Los supuestos de homoscedasticidad y autocorrelación se resumen en que la matriz de Var-Cov 

debe ser escalar:           
    



 

5. Los residuos deben seguir una distribución normal, es decir deben tener 

media cero y varianza   . 

U  ~   N (0,   ) 

 

6. Debe existir independencia lineal entre las variables exógenas del modelo, 

es decir el rango de la matriz X es completo. Este se conoce como el 

supuesto de NO MULTICOLINEALIDAD.   

 

r (X) = K           donde n > k 

 

7. Se supone que los   , o los coeficientes de regresión estimados permanecen 

constantes a lo largo de la muestra, es decir NO HAY CAMBIO 

ESTRUCTURAL y hay estabilidad de los parámetros. 

 

8. Debe existir independencia entre las variables exógenas y los residuos del 

modelo. En otros términos, la covarianza entre los residuos y las exógenas 

debe ser cero. 

 

 

MODELAMIENTO DE LOS DETERMINANTES DE LA INVERSIÓN 

EXTRANJERA EN COLOMBIA 
 

A modo de ilustración y aplicación específica tanto de la metodología explorada 

como de las herramientas brindadas por los software, se pretende estimar un 

modelo que permita reconocer los determinantes principales de la inversión 

extranjera directa (IED) en Colombia. Cabe resaltar que el análisis realizado en el 

documento, al servir principalmente como una ilustración de las metodologías, no 

pretende abordar conclusiones o interpretaciones sobre el enfoque correcto o 

incorrecto de la IED y el efecto positivo o negativo que esta pueda tener en el país.   

Partiendo de la teoría económica se busca establecer relaciones entre, por un 

lado, ciertas variables que puedan representar el entorno económico, la 

estabilidad institucional, la situación del mercado laboral colombiano, entre 

otras; y por el otro, el monto de IED que llega al país. Por medio de un análisis de 

las series y abarcando un periodo de tiempo de 21 años, 1989-2009, se quiere 

comprobar si efectivamente las variables propuestas en el modelo logran explicar 

en buena medida el comportamiento que la IED destinada a Colombia ha tenido 

durante las últimas dos décadas.    

La Inversión Extranjera Directa se ha convertido en el medio por el cual los países 

en vía de desarrollo buscan incentivar su actividad productiva dada la 



imposibilidad de los capitales nacionales para generar un crecimiento económico 

sostenido. De este modo la atracción de IED se ha convertido en un objetivo de 

los gobiernos de países subdesarrollados como Colombia para ampliar el 

mercado, absorber nuevas tecnologías y buscar con esto un poco más de 

competitividad a nivel mundial.  De este modo, encontrar los posibles 

determinantes de ese flujo de recursos hacia un país como Colombia se vuelve 

fundamental al momento de entender su posición actual frente al mundo.  

Teóricamente existen dos tipos de determinantes de la IED que pueden llamarse 

los macroeconómicos y los microeconómicos (Graham, 1992), y que explicarían 

potencialmente los flujos de inversión extranjera. Los determinantes 

macroeconómicos constituyen aquellos factores, establecidos por la estructura 

financiera e institucional del país que influyen en la atracción de IED; mientras 

que los factores microeconómicos son  aquellas motivaciones intrafirma  que 

incentivan a los inversores  a  internacionalizar sus capitales buscando la 

supervivencia y el desarrollo de su empresa.  

Bajo este contexto, el Modelo elegido para explicar los flujos de Inversión 

Extranjera Directa (medidos en dólares) que llega al país está dado por: 

                                        

 

Dónde:  
 PIB  PIB en variación % 
El crecimiento económico puede ser un determinante de la Inversión Extranjera 
directa en el sentido de que puede considerarse como una medida del mercado 
colombiano y del funcionamiento eficiente de la economía en general.  
 
 Gmil  Gasto Militar como % del PIB 
Como lo afirma Sandoval y Martínez: “el porcentaje del PIB destinado al gasto 

militar es significativo y tiene una relación positiva con la inversión extranjera 
directa, debido a que la IED determina su comportamiento en gran medida a la 
confian a   esta ilidad que e ista en un país”.  
 
 TCR  Índice de la Tasa de Cambio Real base 2005 
Se puede considerar que la tasa de cambio juega un rol determinante en los 
flujos de Inversión Extranjera directa acudiendo a la teoría desarrollada por Froot 
y Stein (1989) alrededor de la riqueza relativa entre inversionistas por medio de la 
tasa de cambio.   
 
 Ged  Gasto público en educación como % del PIB 
El gasto público en educación, puede ser un incentivo para el inversionista, en el 
sentido en el que al invertir en el país tiene el interés de encontrar trabajadores 
preparados para sus actividades con cierto nivel de estudios pero con un costo 
mucho menor.  

 



 

RRN  Renta de Recursos Naturales como % del PIB 

La variable renta de recursos naturales puede considerarse relevante para 

explicar los flujos de IED en tanto incluye las rentas del petróleo, gas natural, 

carbón y minerales como porcentaje del PIB. Esto puede mostrar las ganancias 

que reciben las empresas en dichos sectores, los cuales tienen una gran afluencia 

de flujos extranjeros.  

 

ANÁLISIS DE LOS DATOS 

 

Los datos para el período analizado, 1989-2009, fueron obtenidos en su mayoría 

de la base de datos del Banco Mundial, el World Data Bank, a excepción de la 

variable del Gasto en Educación la cual fue obtenida de la base de datos de la 

CEPAL, CEPALSTAT. Para ésta variable en específico, debido a la falta de 

información para los años 1989 y 2009 se obtuvo el promedio de los dos años 

siguientes para 1989 y de los dos años anteriores para 2009.  

El primer paso a seguir antes de la aplicación del modelo de regresión, es un 

análisis de las principales estadísticas descriptivas del conjunto de datos con el 

fin de observar un poco su comportamiento y tener un mayor acercamiento a la 

información que pueden brindar. Para esto se utilizarán las poderosas 

herramientas estadísticas del software SPSS, el cual a través de simples menús 

desplegables permite obtener resultados claros y consistentes. 

La obtención de la estadística descriptiva se realiza a partir de la pestaña 

Estadísticos Descriptivos > Descriptivos; allí se recurre al botón denominado 

“Opciones” y se procede a elegir las medidas estadísticas deseadas. El resultado 

de este análisis para todas las series es el siguiente: 

Ilustración 1. Estadísticos descriptivos de las series del modelo 

A partir de esta ilustración puede observarse el rango de valores que toma cada 

una de las series, gracias a la especificación de los valores mínimos y máximos; 



así como su valor promedio y la desviación que frente a él presentan. Por último 

se observa el valor del coeficiente de asimetría y kurtosis, lo cual nos permite 

llegar a conclusiones iniciales acerca de la normalidad de la serie.  

VIABILIDAD DEL MODELO 

 

A continuación se procede a la aplicación del método de regresión lineal para la 

estimación del modelo propuesto, utilizando Stata como software para el 

desarrollo de la metodología. El resultado expuesto por el software se resume en 

la Ilustración 2.   

 

Ilustración 2. Primera regresión 

Debido a la falta de significancia individual de algunas de las variables 

propuestas para la explicación del comportamiento de la inversión extranjera, es 

preciso re-estimar el modelo eliminando en orden de importancia las variables 

menos significativas. Así, la segunda regresión arroja como resultado 

 

Ilustración 3. Segunda regresión 



 

Siguiendo el mismo procedimiento, se obtiene una tercera regresión: 

 

Ilustración 4. Tercera regresión 

De acuerdo a la última regresión obtenida es posible decir que de todas las 

variables escogidas, tan sólo tres llegan a explicar en cierto modo los flujos de 

IED que llegan a Colombia, pues de las cinco variables que se decidieron trabajar, 

solo el Gasto Militar como porcentaje del PIB, el Índice de la Tasa de Cambio Real 

y las Rentas de los recursos naturales son significativas individualmente a un 

nivel de significancia del 5%.  

Por otro lado, para analizar la viabilidad y conveniencia del modelo se observa 

tanto la significancia global de las variables representada por el estadístico F, 

como el coeficiente de determinación R2. El R2 de la regresión final  es de 0,8326 

lo que significa que la variabilidad de la variable endógena  está siendo explicada 

en un 83% por las variables exógenas, siendo esto un buen indicador sobre la 

pertinencia del modelo a la hora de interpretar los flujos de IED que entran a 

Colombia. 

De esta forma, el nuevo modelo a trabajar está dado por: 

                           

Ecuación 5. Modelo a estimar 

donde se presentan las siguientes relaciones entre las variables explicativas y la 

inversión extranjera: 

 Cuando las demás variables son cero, la IED es de  - 7’636. 95.556 65 

dólares. 

 Por cada 1% que aumente el Gasto Militar como porcentaje del PIB, 

manteniendo las demás variables constantes, la IED aumenta en 

3’243.463.449 dólares.  



 Por cada 1 unidad que aumente el índice de la Tasa de Cambio Real, 

manteniendo las demás variables constantes, la IED aumenta en 

 08’533.0 9 23 dólares. 

 Por cada 1% que aumente la Renta de los recursos naturales como % del 

PIB, dejando todo lo demás constante, la IED aumenta en 

3’620.476.949 69 dólares.  

 

CONTRASTE DE LOS SUPUESTOS DEL MODELO 

 

HIPÓTESIS DE ESPECIFICACIÓN ERRÓNEA 

 

Para verificar si el modelo tiene una forma funcional incorrecta, se utiliza la 

prueba RESET de Ramsey como método de contraste de este supuesto. Aplicando 

la prueba en R-Project4, se obtuvo el siguiente resultado: 

 

Ilustración 5. Test RESET de Ramsey aplicado en R-Project 

La prueba, como se ilustra, fue aplicada incluyendo los valores estimados de la 

variable explicada elevados hasta la cuarta potencia. A partir del valor-p arrojado 

por la prueba, es posible concluir que no se rechaza la hipótesis nula de que las 

variables endógenas elevadas a las diferentes potencias sean iguales a cero, razón 

por la cual no son significativas a un nivel de significancia del 5% y se puede 

decir que el modelo no tiene errores de especificación.    

 

HIPÓTESIS DE MULTICOLINEALIDAD 

 

Como primera aproximación a la detección de multicolinealidad entre las 

variables explicativas del modelo, se procede a observar los coeficientes de 

correlación simples entre cada par de variables, los cuales se ilustran en la matriz 

de correlaciones generada por Stata. 

                                                           
4
 Proceso para el cual se requiere la previa aplicación del paquete denominado lmtest.  



 

Ilustración 6. Matriz de Correlaciones 

Los coeficientes aquí mostrados son muy bajos  - Gasto Militar y Tasa de Cambio: 

0.24; Gasto Militar y Renta de Recursos Naturales: 0.29 y Tasa de Cambio y 

Renta de Recursos Naturales: 0.08 - , lo cual indica que las variables exógenas 

que buscan explicar la IED no están correlacionadas en gran medida, por lo que 

no habrían síntomas de multicolinealidad.    

Para la aplicación de otras pruebas que soporten la conclusión obtenida 

anteriormente sobre la inexistencia de multicolinealidad entre las variables 

exógenas del modelo, en Stata se utiliza el comando collin5. Este presenta 

resultados de medidas adicionales como lo son los Factores de Tolerancia y de 

Inflación de Varianza y el Índice de Condición.  

 

Ilustración 7. Pruebas adicionales para la detección de multicolinealidad 

El primer resultado ilustra el factor de inflación de varianza para cada variable, el 

cual al no ser mayor a 10 soporta la conclusión enunciada. Lo mismo pasa con el 

factor de tolerancia, cuyos valores son muy cercanos a 1 (evidencia de no 

                                                           
5
 Se requiere la instalación previa de un paquete bajo el mismo nombre.  



multicolinealidad y el índice condición que sugiere una multicolinealidad 

moderada. 

 

HIPÓTESIS DE CAMBIO ESTRUCTURAL 

 

Para analizar posibles momentos de ocurrencia de un cambio estructural en el 

comportamiento de la serie de Inversión Extranjera Directa, es necesario observar 

como primera medida su gráfico, producido por WinRATS: 

 

Ilustración 8. Inversión Extranjera Directa 

A partir del comportamiento gráfico, se evidencian dos posibles momentos de 

cambio estructural: el año 1997 y el año 2004. Sin embargo, el comportamiento 

de la serie durante 1997 responde a desincentivos en la inversión extranjera 

debido por un lado, al recrudecimiento del problema de la seguridad por el 

conflicto armado y por el otro a la profunda crisis financiera en la cual estaba 

entrando Colombia; siendo este un punto de comportamiento atípico que 

encuentra refugio en la evidencia histórica.  

En este orden de ideas, y sin encontrar posibles explicaciones teóricas al 

comportamiento de la serie en el 2004, se vuelve necesario probar la presencia de 

cambio estructural por medio del contraste del test de Chow, el cual se aplicó 

igualmente en WinRATS. Debido a la cercanía del posible punto de cambio 

estructural a uno de los extremos de la muestra, el estadístico F debe ser 

calculado a partir de la fórmula corregida6, como se ilustra 

                                                           
6
 Para su aplicación es necesario obtener en primera instancia la suma de residuos al cuadrado del 

modelo original y del modelo estimado para cada sub-muestra. 



 

Ilustración 9. Test de Chow 

El resultado arrojado por la prueba indica que se debe rechazar la hipótesis nula 

de estabilidad de los parámetros,  evidenciándose presencia de cambio 

estructural en ese período.  

Para evitar futuros problemas con el contraste de los supuestos restantes, el 

cambio estructural debe ser corregido mediante la inclusión de variables dummy. 

Ésta inclusión debe evaluarse a partir de tres posibles casos: el cambio 

estructural puede afectar el punto de corte, puede afectar la pendiente de la línea 

de regresión, o puede afectarlos a ambos. Para el caso del modelo sobre el cual se 

está trabajando, se va  a probar que el efecto del cambio estructural fue sobre el 

punto de corte, incluyendo una variable dummy que recoja el efecto para luego 

evaluar su significancia individual. En WinRATS se procede como se muestra en 

la Ilustración 8. 

 

   Variable  Coeff   Std Error   T-Stat Signif 

******************************************************************************* 

1.  Constant -1.32E+10 3.03E+09 -4.37217 0.00047386 

2. GM 1.34E+09 713855766 1.87668 0.07892232 

3. TC 100304107 20820271.9 4.81762 0.0001894 

4. NRR 2.33E+09 9.32E+08 2.49717 0.0238092 

5.DUMMY 2.21E+09 9.88E+08 2.23702 0.03987047 
Ilustración 10. Adición de variables dummy como corrección al cambio estructural 

En la ilustración se observa que la dummy es significativa individualmente a un 

nivel de confianza del 95% razón por la cual se puede concluir que el cambio 

estructural si afectó el punto de corte y la variable dummy es necesaria para 

corregirlo. 

De este modo, el modelo que se va a utilizar de ahora es adelante es este último, 

en donde todas las variables son significativas a un 5% de significancia excepto el 

gasto militar como % del PIB, variable que igual puede ser aceptada con un 10% 

de significancia debido a la gran importancia que presenta en la teoría revisada 

como determinante de la IED en Colombia. 



HIPÓTESIS DE NORMALIDAD DE LOS RESIDUOS 

 

Para realizar el contraste del supuesto que indica que los residuos siguen una 

distribución normal, se va a utilizar la conocida prueba Jarque-Bera calculada a 

partir de R-Project7. La totalidad del proceso a seguir se muestra en la ilustración 

11. 

 

Ilustración 11. Aplicación de la prueba Jarque-Bera 

Mirando cuidadosamente el resultado arrojado por la prueba, se concluye que la 

hipótesis nula de normalidad se rechaza  aun nivel de significancia del 5%, por lo 

que se evidencia que los residuos del modelo no se distribuyen normalmente. 

La solución escogida para corregir este problema es trabajar el modelo en 

logaritmos, transformando únicamente la variable de IED. De esta forma, es 

necesario volver a estimar el modelo incluyendo los cambios necesarios en la 

forma de la ecuación que lo define.  

Lo principal es obtener de nuevo los resultados de la estimación del modelo de 

regresión: 

 

Ilustración 12. Re-estimación del modelo 

 

                                                           
7
 El código hace parte del paquete tseries.  



Debido al cambio en la estructura del modelo, se debe revisar por segunda vez el 

contraste de los supuestos.  Luego de proceder a evaluar los supuestos sobre el 

nuevo modelo de la misma forma que se realizó e ilustró con el primer modelo a 

evaluar, se concluyó que las conclusiones a las que se llegaba eran las mismas: el 

modelo no poseía problemas de especificación errónea ni de multicolinealidad, sin 

embargo si  presentaba un problema de cambio estructural en el año 2004, el 

cual fue corregido con la inclusión de una variable dummy de la siguiente forma: 

Ilustración 13. Segunda corrección al problema de cambio estructural 

Aunque la inclusión de la dummy si sea necesaria para corregir el problema de 

cambio estructural en el año 2004, se evidencia una falencia en cuanto a la 

necesidad de excluir otra variable del modelo debido a su bajo grado de 

significancia individual, la renta de los recursos naturales.  

El modelo entonces va a estar regido por la expresión 

                               

 

HIPÓTESIS DE HOMOSCEDASTICIDAD 

 

Para el contraste de este supuesto se va a proceder a aplicar la prueba de 

Breusch-Godfrey y la prueba deWhite. Éste proceso se llevará a cabo en Stata 

debido a la integralidad de herramientas que ofrece en cuanto  a la aplicación de  

este tema.  

En primer lugar encontramos que la aplicación de la prueba de Breusch-Pagan se 

realiza a través de un comando sencillo, como se ilustra. 

 
Ilustración 14. Prueba de Breusch-Pagan 

   Variable                     Coeff       Std Error      T-Stat     Signif   

****************************************************************************** 

1.  Constant                 16.164188822  0.771034144     20.96430  0.00000000   

2.  X1                        0.621340646  0.181894454      3.41594  0.00353909   

3.  X2                        0.033748044  0.005305122      6.36141  0.00000944   

4.  X3                        0.191022981  0.237370492      0.80475  0.43276233   

5.  DUMMY                     0.536752733  0.251760613      2.13200  0.04885395   



Por el otro lado, observamos que la prueba de White aparece como una 

alternativa o complemento a otra prueba ya existente. E l nombre de la prueba necesita 

ser agregado en la especificación de otro comando: 

 

Ilustración 15. Prueba de White 

El resultado específico de la prueba se observa en la parte superior de la 

ilustración y coincide con el primer componente de la matriz elaborada a 

continuación. Esto, junto con la información brindada por la otra prueba, permite 

concluir que no se rechaza la hipótesis nula de que la varianza de los errores 

permanece constante a lo largo de la muestra, por lo que se valida el supuesto de 

homoscedasticidad.  

 

HIPÓTESIS DE NO AUTOCORRELACIÓN 

 

La autocorrelación evalúa si existe relación entre los residuos de un período y el 

de otro u otros períodos. La autocorrelación que se presenta con mayor 

frecuencia dentro de un modelo de regresión lineal es la de primer orden, la cual 

será evaluada por medio de la prueba Durbin-Watson. La consecución más fácil y 

rápida de este estadístico se hace a través de WinRATS, en donde no se necesita 

una instrucción adicional para obtener dicha información, sino simplemente 

aplicar la regresión. El resultado aparecerá en la parte inferior de la siguiente 

forma: 

 



 
 
 

 

Con un n=21, k- =3   α=5%  los valores ta ulados du   dl son respectivamente 

1,669 y 1,026. Debido a que el estadístico de Durbin es mayor que du y menor 

que 4-du (2,331) se puede concluir que se encuentra en una zona de no 

autocorrelación de primer orden y por lo tanto no se rechaza la hipótesis nula de 

no autocorrelación de primer orden. 

  

Es así como por medio de la utilización de las herramientas más poderosas de 

cuatro de los software más reconocidos en el ámbito econométrico y estadístico, 

fue posible hacer la aplicación del método de regresión lineal para el análisis de 

los determinantes de la inversión extranjera en Colombia, llegándose a la 

conclusión que de todas las variables propuestas inicialmente, sólo dos son 

candidatas a explicar de manera pertinente y válida estadísticamente (en cuanto 

al cumplimiento de todos los supuestos fundamentales del modelo)  el 

comportamiento que ha tenido la inversión extranjera en Colombia en las últimas 

dos décadas.      
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